
XXVI Всероссийская конференция молодых учёных по математическому моделированию
и информационным технологиям. Новосибирск, 10 – 14 ноября 2025 г.

0.1. Миронова К.Ю. Улучшение качества дан-

ных для систем машинного обучения с

использованием методов искусственного

интеллекта
Современные модели машинного обучения силь-
но зависят от качества исходных данных. Одна-
ко в реальных условиях часто встречаются шум-
ные, неполные или несбалансированные выборки,
что снижает эффективность обучения. Целью дан-
ной работы стало исследование применения мето-
дов искусственного интеллекта для предобработки
и улучшения качества данных в задачах классифи-
кации и регрессии.

Для решения задачи использовались два подхо-
да. Первый — применение автоэнкодеров для вос-
становления пропущенных значений и удаления
шума [1]. Второй — использование генеративно-
состязательных сетей (GAN) для синтетического
дополнения данных и балансировки классов [2]. Для
оценки качества предобработки были разработаны
метрики, позволяющие измерить изменения в точ-
ности моделей до и после применения указанных ме-
тодов.

Результаты экспериментов представлены в табли-
це 1.

Таблица 1: Сравнение точности моделей машинного
обучения до и после предобработки данных
Модель До, % После, %

Logistic Regression 72.3 80.5
Random Forest 75.8 83.1
Support Vector Machine 74.2 82.0
Простая нейронная сеть 73.5 84.7

Эксперименты показали, что предложенные мето-
ды позволили увеличить точность предсказаний мо-
делей машинного обучения в среднем на 7–12% по
сравнению с традиционными методами очистки и
балансировки данных. Кроме того, удалось снизить
долю ошибок классификации и повысить устойчи-
вость моделей к выбросам и неполным данным, что
согласуется с результатами, представленными в [3].

Актуальность проведённого исследования заключа-
ется в том, что во многих прикладных областях (ме-
дицина, финансы, образование) именно низкое каче-
ство данных ограничивает возможности внедрения
систем искусственного интеллекта. Предложенный
подход позволяет автоматизировать процесс подго-
товки данных и обеспечить более высокую надёж-
ность моделей [4].

Научная новизна работы состоит в комплексном ис-
пользовании автоэнкодеров и генеративных моде-
лей для интеллектуальной предобработки данных,
а также в разработке метрик оценки эффективно-
сти данного процесса.

Научный руководитель — д.т.н. Целых А. Н.
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